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Ordre du jour

e Pourquoi le streaming de données pour I'lA ?

e Architecture de données pour les humains et I'lA

e Des données aux décisions : patterns d’architecture
e Cas d’usage

e Enseignements et points clés

e Questions & réponses
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Le fossé de la mise en production de I'lA

87%

des projets IA n'atteignhent
jamais la production
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Cause racine :
Des données obsoletes, traitées par lots,
alimentent les modeles IA

La realité :
Les décisions en temps réel exigent des
données en temps réel

e nouveau minimum requis :
Une latence inférieure a la seconde, de
'’éevénement a |'action



Pourquoi est-ce important ?

Le streaming de données pour |'lA

dv iy
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Des décisions plus rapides

Agir sur les informations au moment ou les
événements se produisent, et non apres coup

[
By

Expérience client améliorée

Recommandations et réponses personnalisées en
temps réel
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Efficacité opérationnelle

Détection automatisée des anomalies et maintenance
predictive

Croissance du chiffre d’affaires

|dentifier les opportunités et les menaces des
gu’elles émergent



Architecture de données pour les humains et I'lA
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Architecture de données pour les humains et I'lA
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Traitement par lots vs streaming

Traitement
Volume de
données
Vitesse

Cas d’'usage

Résultat

aWws

p

Batch data

Traiter les données en masse, en une seule fois

Grands lots de données,
souvent exécutés selon une planification

Latences de
quelques minutes, heures ou jours

Analytique historique
et complexe

Généré apres le traitement
de I'ensemble du lot
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Streaming data

Ingérer et traite

Enregist

SE L PERING

Analyti
supe

Généré en contin



Des donneées aux decisions : modeles d’architecture

Jotre

roservices pilotés par les nierie de caractéristiques en :
. , ‘reaming Agents
venements (eMmpsS réel
Kafka comme systéme nerveux — tous les Flink + SageMaker Feature Store — des Consommer les événements = décider = agir en
services communiquent par événements caractéristiques calculees sur des autonomie via Confluent Intelligence

données temps réel

ervision continue du ML yuvernance des flux
Détection automatisée de la dérive & Tracabilité, catalogue, qualité — ayez
boucles de réentrainement — des modeles confiance en chague octet qui atteint vos
toujours a jour modeles IA
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Cas d’'usage n° 1 : analyse des réseaux sociaux en temps réel

Et si vous deviez construire une solution streaming + IA pour la veille de marque en temps réel ?

Combien d’entre vous utilisent X (Twitter) — a titre
personnel ou pour votre marque ?

llions d’utilisateurs actifs. Plus de

nillions de tweets par jour. ,
Imaginez maintenant : et si vous deviez

construire un systeme qui analyse tous ces
tweets en temps réel — en détectant le
sentiment des tendances, Ie sarcasme £t
les problemes émergents concernant
VOTRE marque... avant qu’ils ne
geviennent viraux »

550M+

utilisateurs actifs sur X

500M+

tweets par jour

Temps réel

sentiment, tendances, sarcasme



Architecture de la solution

8. Convert question into vector embedding

9. Return embedding

\ 4 12. Invoke LLM model including prompt

instruction, context and questions

4. Request to create vector embeddings >

7. User sends questions

5. Return embeddings 14. User receives response

13. Return answer to question
User

Amazon Bedrock

o —
= &
_C —
£ Es
(TS 8k
<2 % Qo
= e
=

6. Tweets text, metadata and vector
embeddings indexed into OpenSearch

1. set query rules —2. pull the config
parameters

System/process

Kafka Hged Service Amazon OpenSearch

3. Tweets consumed
in real time
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La couche des agents IA

a2 N\ N R

Des agents IA pilotés par les événements, Raisonnement et planification en Le Streaming Agent détecte et traite les
qui consomment et agissent directement plusieurs étapes décisions a haut volume, en voie rapide
depuis Kafka Choix du modele de fondation Le Bedrock Agent raisonne, agit et
Détection de motifs en moins d’une Utilisation d’outils & intégration d’API —p. republie les décisions dans Kafka
milliseconde ex. appeler des API, interroger des bases Une autonomie de bout en bout en
Traitement avec état de données, etc. quelques secondes

Ecosystéme de connecteurs intégrés Garde-fous & gouvernance

Le tout en quelques secondes, pas en heures

Confluent Amazon Ensemble =
Streaming Agents Bedrock Agents Décisions autonomes

\_ \_ \_

Les Streaming Agents gerent la vitesse. Les Bedrock Agents gerent la complexité.
Ensemble, ils gerent la réalité.
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Cas d’usage n° 2 : détection de fraude en temps réel

Et si chaque milliseconde de retard signifiait de I'argent déja perdu ?

Combien de transactions par carte ont lieu chaque seconde
dans le monde ?

Visa a elle seule : plus de 1 700 transactions par seconde. Des milliers
de milliards par an.

La transaction d’un fraudeur parait normale prise isolément. Vous devez
analyser des signaux combinés — montant, localisation, empreinte de I'lappareil
ET vélocité — le tout en moins d’'une seconde.

En traitement par lots, le temps de le détecter, I'argent a déja
disparu.

Comment détecter, raisonner et BLOQUER — le tout en moins
d’une seconde ?
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1700+

transactions/s (Visa)

48 MdS+

perdus a cause de la fraude en ligne chaque année

<1s

pour détecter + décider + agir



Architecture de la solution

______________ Gl AWS Cloud
'Data Sources ! Confluent Cloud Saas Customer AWS Account
‘ i [ Context contexte client F\
Databases | | Enrichment | o~
| ! ' A
: ¥ : ! Amazon RDS Amazon 53
— } Vector Similarity | s.ch.eer?as de fraude historiques UEEI'[L‘IFE
E » ! Search simiialres
_ : A : . _—
Mobile Apache Kafka | | < contexte enrichi
| TDI:}IEE [ .I'!'l.l"ll'_'lmﬂhf ] !
‘ ! Datection  Streaming Agents Amazon Bedrock
—— : | T S S ,
| | : | Fraud Agent | Real-Time Operational and Response |
Web : .| Reat-time Threat [ | Hisk Scorer - Systems -
| : Scoring E :
: . résult |
: ! Apache Flink : -t G’D - Dash
: ' Stream Processing :
X ransactliong = | e - .
Accounts | Eﬁgggﬁﬂswm Decision Topics Connectors '
i ! traud-alamns
S LT ACCount-events fraud-decisions
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Des leaders du secteur qui font fonctionner I'lA

4 N N /7

Plus de 250 M lus de 51 M de clients Adaptation

d’utilisateurs actifs instantanée
Personnalisation Recommandations Adaptation des
en temps réel a en temps reel playlists selon les
tres grande grace a une signaux d’écoute

éch arcihig - en dégéoﬁfy«

evenementielle
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Points clés a retenir

Intelligence en
temps réel

L'IA agit sur des données
fraiches
en quelques millisecondes

Scalabilité
prouvée
Des milliers de milliards

d’enregistrements
par jour en production

aWS © 2026, Amazon Web Services, Inc. or its affiliates. All rights reserved.
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Simplicité
opérationnelle
Entierement géré —

concentrez-vous sur I'lA, pas sur
la plomberie

&

Intégration IA
transparente

La plateforme de streaming
se connecte directement a
I'IA

C

Expérience client
améliorée

Personnalisation en temps réel
& détection d'anomalies



Ressources pour aller plus loin

our de cache en temps
aible latence avec

ElastiCache pour Redis
fluent Cloud Kafka
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10i de plus en plus

es démarrent avec

ent Cloud sur AWS
irketplace

) d’anomalies en temps
ec le streaming de
s et I'lA agentique



Questions & réponses

aws
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Thank you!

Merci de
répondre au

questionnaire adWs
Amazon Web Services, [or (s afilfatest All i reAeved ATISS N URE e S, d e I a SessS | on \/7
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Merci!
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